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cPor que este proyecto?

Como equipo principalmente de Data Analysts, queriamos llevar nuestros
conocimientos de Data Analytics a un entorno cloud real utilizando
servicios de AWS.

El objetivo fue construir un pipeline automatizado capaz de: J/

e ingestion de datos

— e transformacion ETL :
e automatizacion

e almacenamiento en la nube

e consultas SQL analytics

dWs

El dataset fue el caso practico — el verdadero reto fue construir el pipeline.




Arquitectura General

[2»]  Pipeline Analytics End-to-End en AWS
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e Datos transformados
e Formato Parquet
e Listos para analisis

e Datos originales (CSV)
e Sin modificar
e Fuente del pipeline

\/ (" Bucket1—RAW 5 Bucket2— CLEAN (=
O

-No perder datos originales

¢Por qué lo separamos? -Evitar errores
-Pipeline mas claro

\_ /




Seguridad y configuracion

./ Acceso mediante roles (IAM)

o 0 b
A— . Acceso publico bloqueado

L> 2+ Versionado: desactivado
| (laboratorio) Obijetivo

Seguridad + simplicidad + control




Configuracionde AWS GLUE
A‘ g ¢ como preparamos el "Robot" de limpieza?

~

Estrategia de Datos: Optamos por un **Data Lake con AWS Glue** en lugar de Aurora SQL.

cQué datos tenemos y que queremos hacer con ellos?

/

CONFIGURACION TECNICA

/ SCRIPT EDITOR

Motor: \

Seleccionamos *Python Shell* por su rapidez de
arrangue y eficiencia en datasets de tamano

medio (Kaggle). /
\

Modo "Start Fresh": Usamos un editor [impio
para inyectar nuestro codigo personalizado de
forma directa




Gethting started
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1.Extraccion (s3--> Boto3/Pandas)

1.Proceso de Transformacion:

o Estandarizacion de nombres
e Eliminacion de duplicados
e Manejo de valores nulos

e Homogeneizacion de Ratings
e Enriquecimiento de fechas
e Parsing de Duracion

3.Carga (S3 en formato Parquet):

e queries mas rapidas
e menor costo Athena
e mejor compresion

e preserva schema
e soporta arrays/listas
e mejor performance

-
El ScriptETL vy la
Magia de

Parquet
g

De CSV "sucio" a un
formato de alto rendimiento.
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DEL ARCHIVO A LA CONSULTA
SQL (CRAWLER & CATALOG)

SEGURIDAD Y PERMISOS:

e USO DEL LABROLE
(ENTORNO AWS ACADEMY).

e Asociacion de politicas clave:
"S3FullAccess  y
"TAWSGlueServiceRole  para
permitir la comunicacidon entre

PROCESO DE CATALOGACION:

1. Crawler (El Explorador):
Escanea el bucket clean, identifica
el esguema de los archivos
Parguet v detecta cambios.

2. Data Catalog (La Biblioteca):
Repositorio central de metadatos
gque guarda el "mapa" de nuestra
iInNformacion.

5. Database: Agrupacion |ogica
donde residen las tablas virtuales.

\_ /

o
%‘;‘7 Welcome to AWS Glue
Get stated by Setung up your accoy

Prepare your account for AWS Glue

rep
% Adming: Grant Jcoess te AWS Glue and set a def
@ role.
kS Set up roles and users

suslt LAMY

¥ Data Catalog

Resources and tutorials (#
ed with AWS Glue

® Data Imtegration and ETL

* Legacy pages

What's new in Glue &

Et S ¥ SELLNG up v ceount and wsers, cataloging your data, and bullding ETL jobs to prepane data for analytics

Catalog and search for datasets

» View your databases & tables and catalog data using
E\—) Crawlars
» ( Goto the Data Catalog )
.

Move and transform data [IET)

se Jero-ETL integrations to replicate data in near real

LY U {2 5.
(_En time, or ETL jobs to transform data in visual, notebook, or
\. % ] code interface
-~ g iy g =
{ Goto Zero-ETL integrations ) k. Go to ETL jobs )

Data integration and management

Monitor & debug ETL jobs and track usage

Connect to your data stores

Orchestrate jobs to build data pipelines

Manage and protect data

Identity and Access <

Permisos Relaciones de confianza
Management (IAM)
Q. Buscar en IAM s H p
Politicas de permisos (4) informacisn

Puede asociar hasta 10 politicas administradas.
Panel

v Administracion del acceso

Q, Buscar
Roles
Politicas Nombre de la politica |2
Personas
AmazonSSMManagedinst...
Grupos de personas
Proveedores de identidad ReadOnlyAccess

Configuracién de cuenta VocLabPolicv
—_—

Administracion del acceso raiz

VocLabPolicy2
I

" I

Etiquetas

( Agregar permisos ¥ )

Ultimo acceso Revocar las sesiones

© G

Filtrar por Tipo

Todos los tipos v
Tipo
Administrada por AWS
Administrada por AWS: funcion de t...
Administrada por el cliente

Administrada por el cliente




Q‘,Qué es Athena?

Servicio de consultas interactivo que permite analizar grandes

volumenes de datos almacenados en Amazon S3 con SQL

estandar

s serverless
s escala automaticamente

s funciona directamente sobre Parquet
s evita cargar datos en MySQL




cPor que
usamos Athena?

Porque nuestro proyecto es un analytical workload

Queriamos X NO:
& Analizar datos s Manejar transacciones
s Agrupar informacién S Actualizar usuarios

s Generar insights & Crear aplicaciones




Demo de Athena .
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cPorque S3
Triggersy AWS
Lambda?

Eficiencia - Latencia Cero )
|
Reaccion instantanea ante la llegada de datos. Sin esperas manuales ni
\ Z procesos programados innecesarios.
\ J
/3 D
Escalabilidad
f AWS Lambda escala automaticamente para procesar multiples subidas
o : ; simultaneas sin cuellos de botella.
— J
« p
Coste $0
Solo pagamos por los milisegundos de ejecucion. Eficiencia total en el uso de
presupuesto cloud.
\ J




Lamb‘dé Automation
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Demo Lambda
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Comprobacion
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Arqguitectura y decisiones tecnicas

Durante el diseno inicial consideramos utilizar servicios como Amazon RDS y &y EC2.

Sin embargo, al analizar el tipo de workload y los objetivos analytics del proyecto,
evolucionamos hacia una arquitectura serverless basada en S3, Glue y Athena.

Decisiones clave:
o Data Lake en @) S3 con consultas SQL serverless mediante @) Athena
e transformacién ETL serverless con @ AWS Glue

e automatizacion orientada a eventos mediante @y Lambda

e reduccion de infraestructura para simplificar costes y operacion

La arquitectura final priorizo escalabilidad, simplicidad operativa y coste eficiente.




4 »
Conclusion

Construimos un pipeline analytics moderno, automatizado y
serverless utilizando servicios reales de AWS.

El pipeline permitio:

e ingestion y transformacion ETL automatizada

e almacenamiento optimizado en formato Parquet
e consultas SQL serverless sobre S3 con Athena
e arquitectura cloud-native escalable

e costes operativos minimos

Next Steps:
o alertas automaticas con @SNS + @) CloudWatch
e dashboards Bl conectados a Athena

Coste estimado: ~$0.77/mes, datasets pequefios y uso académico

/




Muchas Gracias!

Pueden consultar el video del despliegue:
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